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LLM — Use it and make it
Some slides borrow from CMU Roshan Sharma



你是怎么使⽤GPT的？

• 你使⽤过哪些⼤语⾔模型？

• 你⼀般在哪些场景使⽤？

• 你有什么使⽤技巧？

• 你发现⼤语⾔模型有哪些优点和缺点？

• 你有关注过最新的关于⼤语⾔模型的研究吗？



Background





GPT VS BERT



GPT2 — for what？



GPT2—How to work？



GPT2—Data Scaling



GPT2 — Scaling Laws





Milestone



Model Scaling

















Core Tech

• Scaling (Emergent Abilities)

• Training (Parallelism)

• Ability Eliciting (CoT)

• Alignment tuning (RLHF)

• Tool manipulation (More than 

language)



Core Ability

• In-context learning

• Zero-shot 

• Few-shot


• Instruction following

• Instruction tuning


• Step-by-step reasoning

• Chain of thoughts





Flow

• Pre-train：语料库，多参数

• SFT：特性化，专⻔化

•RLHF：对⻬⼈类认知

• Prompt：充分利⽤模型









Example



Requirements

•如何利⽤⼤语⾔模型⽣成编译器的测试⽤例： 

• 考虑编译器本身可以利⽤的有哪些？ 

• 考虑之前提到的使⽤LLM的⽅法 

• 考虑如何⽤尽量少的token（gpt api是根据
token计费）实现



OOPSLA’24 WhiteFox

双语⾔模型框架：需求总结和测试⽣成

ChatGPT Starcoder



Requirement Summarization

• Input: Optimization Source Code & 
Helper Functions


• Output: Requirements of how the 
optimization is triggered


• How to describe the requirement?

• NL & Pseudocode



测试⽣成

• Input: Requirements generated by 
GPT


• Output: Testing code


• 反馈机制

• 成功样本驱动的提示优化

• 提⾼触发优化的权重



Prompt for GPT
1. 例⼦（问）

1.NL—Req需要满⾜的条件 

2. Pseudocode —优化源代码以及相关代码 

Question： 

1.Same example for all the prompt  
2.The reason for choosing this example 
3.The best form of Req



Prompt for GPT
1. 例⼦（答）



Prompt for GPT
2. 要求

1.Replace by different pass code

2.Description to be continued by GPT



Prompt for GPT
3. ⽣成的Req



Prompt for StarCoder
1. 例⼦（问）

1.NL—⽣成的代码需要满⾜的条件 

2. Pseudocode —Req 

Question： 

1.Same example for all the prompt  
2.The reason for choosing this example



Prompt for StarCoder
1. 例⼦（答）



Prompt for GPT
2. 要求

Replace by Req generated by GPT




Prompt for GPT
3. ⽣成的Test code



METAMUT 

• 提示中直接提供⼀个包含操作和程序结构的列
表，操作包括Clang AST 和 IR API 的成员函
数。结构包含Clang AST 节点类型。（让GPT
可以选词填空）—⽣成Req


• 利⽤CoT指导实现，为 LLM 提供⼀个程序模
板和分步指令。—实现


• 利⽤CoT进⾏⽣成测试⽤例、⾃我修正、验
证。—验证反馈




META LLM Compiler

• 利⽤通过⼤量汇编和 IR 数据增强对代码优化
进⾏训练。


• 仿真微调：学习【未经优化 to 优化后的 IR 或
汇编代码】，从⽽有效地模拟编译器的优化过
程 

• 下游任务：⽣成最优编译器标志和从汇编代码
逆向⽣成 LLVM-IR




谢谢！ 

to be continued….


